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Introduction : I'analyse de médiation

Permet d’explorer un processus qui se Temps 1 Temps 2 Temps 3

déploie de maniére séquentielle dans le
temps Stress avant

I'examen
(M2)

Permet de découvrir le mécanisme
explicatif de la relation entre deux variables a

- Impliﬁue le passage du temps entre les
variables, comme dans un devis

longitudinal Temps c
passé a

étudier (X1)

Probléme : la considération du temps!

(MacKinnon et al., 2007; O’Laughlin et al., 2018) 2

Objectifs de la présentation

1- Sensibiliser la communauté scientifique aux problémes issus de
'omission de la séquence temporelle dans les analyses de médiation

2- Expliquer les lacunes relatives aux solutions longitudinales
populaires

3- Identifier les meilleures pratiques actuelles

L'analyse de médiation transversale

Probléme : ne permet pas le passage du temps
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L'analyse de médiation transversale

Devis transversal Devis longitudinal

O O_O_g

N Y

AR R R AR

(Lucas, 2023) 5

L'analyse de médiation transversale

Plus de biais statistiques + + +

Plus haut taux d’erreur de type | : détection d’un effet qui ne sera pas
présent a long terme

Plus haut taux d’erreur de type Il : un effet qui devrait exister avec des
données longitudinales n’est pas détecté avec des données
transversales

(Maxwell & Cole, 2007; Maxwell et al., 2011) 6
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L'analyse de médiation transversale

Impossible de prédire la direction du biais

Equivalent statistique d’étudier une variable confondante

(Mackinnon et al., 2000; Maxwell & Cole, 2007; Maxwell et al., 2011) 7

Analyse de médiation séquentielle

Permet de déterminer la temporalité de |'effet

(Mitchell & Maxwell, 2013) 8

7 8

Analyse de médiation séquentielle Effets auto-régressifs

Représente la stabilité des différences individuelles a travers le temps

Meilleure prédiction de la direction du biais

Probléme : se restreint a savoir si le médiateur (M2) est lié ) N v >

ala VD (Y3), sans contrdler pour le changement

temporel des variables (effets auto-

régressifs) a b Permet de contréler pour les effets antérieurs d’une variable sur elle-

méme
c
(Mitchell & Maxwell, 2013) 9 (Orth et al., 2022; Selig & Little, 2012) 10

9 10

Cross-Lagged Panel Model (CLPM) Cross-Lagged Panel Model (CLPM)

Particularité pour la médiation : prend en considération les effets auto-

régressifs

Rappel : I'intérét de la médiation est d’isoler I'effet temporel du
médiateur sur la VD chez une méme personne

Permet de contrdler pour les

valeurs antérieures de M et Y Probléme avec le CLPM : ne permet pas de départager les effets inter-

dans le but de cibler I'effet sujets des effets intra-sujets

associé a un temps de

mesure précis

(O’Laughlin et al., 2018) 11 (Hamaker et al., 2015; O’Laughlin et al., 2018) 12

11 12




2024-06-05

Permet d’utiliser les mémes données que celles du CLPM

1- Modeéle de courbe de croissance latente

* Permet d’examiner le taux de changement d’'un méme individu a
travers le temps (intra-sujet) et la variabilité inter-sujet de ce méme
taux de changement

* Permet flexibilité par rapport aux estimateurs

2- Les équations structurelles multiniveaux

Analyse de médiation — processus complexe

* Vise a examiner le changement a travers le temps, chez un méme
individu

* Fondamentalement causale

* Processus mal reflété par plusieurs devis et analyses fréquentes

* Courbe de croissance latente et modéles multiniveaux reflétent mieux
le processus temporel sous-jacent a I'analyse de médiation

(Selig & Preacher, 2009; Zigler & Ye, 2019) 13 14
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